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Motivacións e obxectivos

O recente incremento polo estudo e análise de datos converteu o
coñecemento da Estatística nunha competencia imprescindible
para os profesionais de diversos ámbitos.

Para facilitar o proceso de ensino-aprendizaxe desenvolveuse en
o paquete LearningStats.
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Principais características

Preséntase como unha ferramenta didáctica.

Prioriza a intuitividade e sinxeleza de uso.
Proporciona mensaxes de erro ou aviso facilmente comprensibles
para o usuario.
É versatil: cubre as áreas principais da Estatística,

Estatística
Descritiva

Modelos de
Probabilidade

Inferencia
Estatística

Modelos de
Regresión

Contén conxuntos de datos que permiten ilustrar o uso na
práctica dos distintos procedementos e ferramentas.
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Contrastes de bondade de axuste

Obxectivo
Avaliar se os datos dunha mostra se axustan a unha distribución de
probalididade teórica.

Ferramentas gráficas.

Contrastes de hipóteses

H0 : F = F0

Ha : F ̸= F0

H0 : F ∈ {Fθ : θ ∈ Θ}
Ha : F /∈ {Fθ : θ ∈ Θ}
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Contrastes de bondade de axuste

Test de Kolmogorov-Smirnov: emprégase só con distribucións
continuas.

Test de Lilliefors: contrasta normalidade.

Dn = sup
x∈R

|Fn(x)− Fθ(x)| Dn = sup
x∈R

|Fn(x)− Fθ̂(x)|

Test chi-cadrado: contrasta a bondade de axute tanto en dis-
tribucións continuas como categóricas. Baséase na comparación
de frecuencias observadas e esperadas baixo H0.

T =
∑k

i=1
(Oi−Ei )

2

Ei
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Funcións implementadas

plotDistribution. Elabora representacións gráficas que per-
miten comparar as funcións de distribución e de densidade teóri-
cas e estimadas. O usuario obtén unha primeira intuición acerca
do contraste.

gof.ks.test. Realiza o test de Kolmogorov-Smirnov e se com-
templa o caso onde os parámetros da distribución teórica preci-
sen ser estimados, seguindo a idea do test de Lilliefors.
gof.chisq.test. Realiza o test chi-cadrado de bondade de
axuste contemplando tamén a estimación de parámetros.
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Exemplo 1

x: mostra de datos.
dist: nome da distribución teórica.
type: caracter que identifica o tipo de representación a realizar.
col.est e col.theo: cores asociadas ás funcións estimadas e
teóricas.
theta: vector de parámetros.
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Exemplo 1

x: mostra de datos.
dist: nome da distribución teórica continua.
plot: caracter que determina se se realiza ou non a representa-
ción gráfica.
alpha: nivel de significación do contraste.
lwd: valor numérico que determina o grosor dos trazos na re-
presentación gráfica.
B: número de repeticións da simulación Monte Carlo.
theta: vector de parámetros.
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Exemplo 2
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Exemplo 2
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Exemplo 3
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Exemplo 3

x: mostra de datos.
dist: nome da distribución teórica.
xnames: categorías nas que se divide a mostra.
alpha: nivel de significación do contraste.
plot: caracter que determina se se realiza ou non a representa-
ción gráfica.
lwd: valor numérico que determina o grosor dos trazos na re-
presentación gráfica.
theta: vector de parámetros.
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Exemplo 3
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Exemplo 3
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Mensaxes de erro e aviso
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Conclusións

Ferramenta didáctica para o ensino e aprendizaxe da Estatística.

Facilita a comprensión mediante exemplos e representacións grá-
ficas.

Promove unha aprendizaxe activa, intuitiva e consciente.
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