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Varias alternativas

by O

split() + lapply (O

plyr (Wickham, 2011)
data.table (Dowle y col., 2014)
sqldf (Grothendieck, 2014)

doBy (Hgjsgaard y col., 2014)
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m Rodal: sen ter en conta os que o rodean
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Simulacién e optimizacién

Xestion forestal

Niveis de toma de decisidns

m Rodal: sen ter en conta os que o rodean

m Monte: xestién conxunta dos rodais que forman parte dun
monte
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Optimizacién a nivel rodal

Optimizar a xestién — diferentes obxectivos

Ndmero, momento, tipo e intensidade das cortas
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Implementacién m dfoptim (Varadhan y Borchers, 2011)
propia en R m DEoptim (Mullen y col., 2011)
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Optimizacién

Optimizacién a nivel monte

Programacién no espazo e no tempo das cortas
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Restricions — espaciais e temporais
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Técnicas

m Programacién lineal — 1pSolveAPI (Konis, 2014)
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Simulacién e optimizacién -
Optimizacién

Optimizacién a nivel monte

Programacién no espazo e no tempo das cortas

|
Restricions — espaciais e temporais

Técnicas

m Programacién lineal — 1pSolveAPI (Konis, 2014)
m Heuristicos

m Recocido simulado — optim()

m Algoritmos xenéticos — GA (Scrucca, 2012)

m Busca tabi — tabuSearch (Domijan, 2012)
...

Manuel Arias Rodil, Ulises Diéguez Aranda Aplicaciéns de R na xestién forestal



Gréficos: paquete lattice
Plans de futuro

Utilidades transversais

Utilidades transversais

Manuel Arias Rodil, Ulises Diéguez Aranda Aplicaciéns de R na xestién forestal



: paquete lattice

Utilidades transversais

lattice

m Curva de aprendizaxe — madis pendente que ggplot2
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Gréficos: paquete lattice
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® Inclusién de funcidéns xenéricas — calquera especie e rexién
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